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La extrapolación de problemas y preferendas. A. Una estrategia para el muestreo.~ 

Que queremos decir por scaling-up? 

Hay bastante confusión al respeto. En inglés, la palabra scaling-up tiene varios significados, 
dependiendo de quién la utiliza. Para los geógrafos, una escala más grande significa más detalle. 
Por ejemplo, una escala 1:5,000 es más grande que 1:1000,000. Mucha gente, sin embargo, 
habla de una escala mayor cuando el numero a la derecha de los dos puntos es mayor. Esto 
conlleva al uso de la palabra scaling-up de parte de los científicos sociales: se hace un trabajo en 
una área pequeña, por ejemplo una cuenca pequeña y se quiere saber cuales son las cuencas 
donde, por sus características, podemos aplicar lo que aprendimos en la cuenca piloto. No 
cambiamos de escala, solamente estamos viendo más cuencas, por ejemplo todas las cuencas de 
un país, no como un todo pero individualmente. Si las viéramos como un todo, por ejemplo si 
queremos que una política se aplique a todas las cuencas, deberíamos considerar otros factores 
que los que aplican en la cuenca considerada como un sistema aislado. Esto es el origen de la 
confusión de escalas y guerra de escalas que hacen que hay tensión entre los diferentes actores. 
Sencillamente no hablamos de la misma cosa, porque no solamente los datos y resultados son 
diferentes dependiendo de la escala, pero también una cantidad de factores que deberíamos 
considerar a varias escalas cuando planificamos los proyectos. 

Aquí vamos a usar scaling-up de manera sencilla: que son los sitios donde podemos determinar 
con anticipación, sin tener que hacer un diagnóstico, los problemas y preferencias de su 
población. 

Las dos formas de abordar el tema 

Cuando hablamos de muestreo, significa lo siguiente: selección de las comunidades donde 
queremos hacer un diagnóstico participativo, de tal forma que podemos extrapolar los resultados 
a un área más extensa (todo el país, por ejemplo). 

Para seleccionar mejor las comunidades, necesitamos datos que representan su realidad. 
Tenemos la suerte de tener una base de datos muy buena de Honduras. La más importante es 
una base de datos de censos a nivel de boleta: tenemos el Censo de Población y Vivienda de 
1974 y de 1988, y el Censo Agropecuario de 1974 y de 1993. Claro que son datos no muy 
actuales, y tenemos que tener esto en cuenta cuando interpretamos los resultados. Estos Censos 
están asociados a una cobertura geográfica de aldeas (comunidades) que ha sido generada sobre 
la base de mapas 1:50,000, y que tiene algunos errores que conocemos, y probablemente otras 
que no conocemos! . También existen muchos datos geográficos base, como suelos, clima, 
elevación, uso de la tierra, y datos derivados como Presión sobre la tierra, accesibilidad a 
mercados, pendiente, o índices de pobreza. 

Usando estos datos, hay dos maneras de abordar el tema de selección de sitios para 
extrapolación, y esto puede explicar una confusión que existe en la interpretación de lo que se 
debe hacer. 

\ 
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a) La selección de comunidades similares 
Aquí la estrategia es seleccionar las aldeas más representativas de Honduras, y hacer el 
diagnóstico en un cierto número de ellas. Se supone entonces que lo que aprendemos en 
estas aldeas aplica a la mayoría de las aldeas de Honduras, y entonces logramos el 
scaling-up, o extrapolación. Lo malo es que entonces no tenemos idea de que pasaría en 
las otras aldeas (las que no son representativas), además de que tenemos que repetir el 
proceso si la sociedad Hondureña cambia. Estamos también definiendo a priori lo que es 
una comunidad típica, sobre la base de los factores que pretendemos que son importantes. 
Esta estrategia tiene un poder de predicción muy débil, y pensé que era preferible otra 
estrategia, similar a la que usó Ravnborg (1999). 

b) La selección de comunidades contrastantes 
Aquí el objetivo es identificar los factores que detenninan los problemas y las 
preferencias. Una vez que tenemos estos factores, podemos buscar proxy 
(aproximaciones de estos factores) en nuestras bases de datos. Esto nos pennite mapear 
los problemas y preferencias, usando los mapas de estos proxy. Por ejemplo, si vemos 
que la gente de zonas lluviosas prefiere un tipo de frijol diferente de la gente de zonas 
secas, podemos utilizar un mapa de lluvia como proxy, y convertir este mapa en un mapa 
de tipo de frijol que le gusta a la gente. El riesgo es seleccionar aldeas que pensamos son 
contrastantes cuando no lo son! Las bases de datos tienen errores, las preferencias son 
algo subjetivas, y es posible terminar con una muestra de aldeas más o menos al azar, lo 
que correspondería al caso anterior. Una posibilidad sería de encontrar correlaciones 
validas para todas las aldeas, lo que significaría una característica general de la población 
(por ejemplo, que todos prefieren el frijol rojo no importa donde viven). 

El análisis de frecuencia. 

El problema que tememos, entonces, es seleccionar aldeas contrastante, pero a la vez 
representativas de la población de Honduras, para encontrar factores que aplican a la mayoría de 
la población. Retomo el ejemplo del frijol. Suponemos que, para ver si el clima influye sobre la 
selección de la variedad, estudiamos tres aldeas que reciben 8000mm de lluvia por año, y otras 4 
que reciben 50mm. Es un caso muy contrastante, lo que nos garantiza que va a haber diferencias 
entre las variedades que prefiere la gente del primer grupo y las del secundo. ¿Sin embargo que 
pasa si estas aldeas son muy atípicas, es decir que son solamente, digamos 3% de las aldeas de 
honduras que reciben esta cantidad de lluvia? El riesgo es que quizás estamos encontrando una 
tendencia que aplica solamente a estas aldeas. 

La solución ha sido de analizar el histograma de cada factor que consideramos para la muestra 
(por ejemplo el área sembrado de frijol), y dividir este histograma en 4 rangos. El histograma 
representa la distribución de aldeas por área sembrada de frijol. Eliminamos los valores 
extremos (5% inferior y 5% superior - categoría 0). La categoría 2 agrupa las aldeas que tienen 
un valor intermedio (50% de todas las aldeas - estas son las aldeas más representativas), 
mientras las categorías 1 y 3 representan cada una 20% de las aldeas con área sembrada en frijol 
significativamente menor y mayor a la norma, respectivamente. Al seleccionar aldeas que 
pertenecen a las categorías 1 y 3 nos aseguramos que tenemos contraste (es decir que tenemos 
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aldeas con poca producción y aldeas con mucha producción), pero también estas son 
representativas de 40% de las aldeas del país. La figura 1 ilustra este caso. 

o 

Are• sembrada con frijol (mz) 

Figura l. Distribución de aldeas por el área total sembrado en frijol (caso hipotético). 

El disefio ortogonal 

Un ejemplo (De Green y Wind, 1973, citado por SPSS 6.1 Categories ref erence Manual): una 
empresa esta interesada en el mercadeo de un nuevo producto para limpiar alfombras, y quiere 
ver la influencia de 5 factores sobre las preferencias del consumidor: diseño del empaque (3 
tipos), marca (3 nombres), precio (3 precios), sello de calidad (si o no), y garantía (sí o no). El 
numero total de combinaciones es 3x3x3x:2x:2=108, demasiados casos para presentar a un gran 
numero de personas todas las combinaciones para que seleccionen la mejor (lo que se llamaría 
diseño factorial) . 

La idea entonces es seleccionar una menor cantidad de combinaciones, pero asegurándonos que 
podemos aún estimar el impacto de los factores. El diseño ortogonal representa el conjunto 
mínimo de perfiles (combinaciones) que lo permita. La única restricción es que el número de 
perfiles debe exceder suficientemente el número de factores para permitir los grados de libertad 
debidos al error. En el caso del producto de limpieza, podemos preguntar en una encuesta, las 
preferencias con respeto a 18 productos solamente (y no 108), como por ejemplo: Producto 1: 
empaque de cartón, de marca Olory, $1.19, con sello de calidad, sin garantía. Producto 2: 
Empaque plástico rígido, de marca K2R, $1.39, con sello de calidad, con garantía, etc. El análisis 
de los resultados para estos 18 productos mixtos, se puede hacer mediante un procedimiento que 
se llama Conjoint Analysis en SPSS, o también con nuevos software que clasifican usando redes 
neuronales o algoritmos genéticos (por ejemplo Neuroshell). 
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Los problemas con el disefio ortogonal estricto 

El problema que tenemos es que los factores que seleccionamos pueden o no influir (esperemos 
que si pero no estamos seguros), y además lo que queremos medir (problemas y preferencias) 
puede ser algo impreciso. 

En la misma línea de pensamientos, tampoco estamos seguros que todos los factores son 
independientes (por ejemplo zonas de alta producción de frijol quizás se relacionan con zonas 
planas o con buena accesibilidad a mercados). Así que es más difícil aún defmir el tamaño de la 
muestra. La literatura sugiere que se debe considerar en la muestra aproximadamente 115 del 
total de combinaciones posibles. Puede ser un poco menos si los factores tienen alguna 
correlación, y un poco más si tenemos errores o respuestas no muy claras. Por ejemplo, de 
acuerdo al estudio que hizo Helle, es seguro que no vamos a ver una relación fuerte entre las 
preferencias por variedades locales de frijol y el nivel de bien estar, dentro de un área dada. Si 
queremos demostrar esta relación, necesitamos un gran número de datos para que la diferencia, si 
existe, sea significativa. 

Un otro problema que tenemos que considerar es la operacionalización del trabajo de campo. Si 
determinamos una muestra al azar, que tenemos que seguir a la letra, puede resultar muy dificil y 
costoso, dado que no estaríamos aprovechando de los contactos, CIALs existente, accesibilidad. 
Lo que queremos entonces es permitir alguna libertad en la selección de sitios, pero con alguna 
indicación de cuales sitios son más apropiados (es decir contrastantes) para estudiar con el 
objetivo de extrapolar. 

Detalle de la muestra 

Primero, consideramos que los siguientes factores podían influenzar la percepción de problemas 
y preferencias: 

Cultivo: 
• Frijol (solo, asociado) 
• Maíz (solo, asociado) 
• Ganado (maicillo, pastos, caña para animales) 
• Café, cacao, tomate, piña 

Estación: 
• Primera 
• Postrera 

Relieve: 
• Laderas 
• Plano 
• Elevación: <500m, 500-1500m, > 1500m 
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Uso de la tierra: 
• Presión sobre la tierra (densidad de población) 
• Tenencia de la tierra 
• Tamaño de finca 
• Uso de la tierra 

Afectado por el huracán Mitch 

Accesibilidad a mercado 

Población: 
• Pobreza 
• Etnia 

Organización: 
• CIALs 
• Sitios de referencia 
• Grupos organizados 

Era obvio que no podíamos considerar todos estos factores gara el diseño de la muestra, lo que 
nos hubiera llevado a un tamaño de muestra del orden de 22 ! Se decidió reducir el numero de 
factores, para tener una muestra de 100 aldeas aproximadamente. Para esto, se analizaron los 
resultados obtenidos por Ravnborg y su equipo (Escotan Rodezno, 1998, ver anexo 1). 
Asimismo, se pudo eliminar el factor de Etnias de la muestra, porque no observaron mucha 
correspondencia entre los datos de censo y SIG con la realidad en el campo. El uso de la tierra 
tenía poca correlación con bien estar o preferencias, así que no se consideró. 

Se eliminó el componente de estacionalidad de la producción agrícola, en la base de que se 
buscará una distribución cubriendo una amplia área geográfica (y asimismo varias áreas 
agroclimáticas). La presencia de grupos organizados se iba a considerar mientras se hacía el 
trabajo de campo, de acuerdo con la disponibilidad de colaboradores. Para la tenencia de la 
tierra, se consideró que siempre se tenía una distribución de tierras similar. 

Se supone que algunos factores son correlacionados, lo que implica que posiblemente estamos 
sobre muestreando. La Tabla 1 muestra los factores considerados y los valores que se usaron 
para reclasificarlos en 4 categorías: O:atípico/1 : bajo/2: mediano/3: alto. 
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Factor Fuente Unidad Valor limite ente categorías 
1-2 2-3 0-1 3-0 

Producción de frijol Censo agropecuario Mz 3.40 32.31 0.1 105.83 
(primera y postrera) 93 sembrado 7 
Producción de maíz Censo agropecuario Mz 26.55 121.40 5.46 340.97 
(primera y postrera) 93 sembrado 
Producción de Censo agropecuario Mz 0.1 38.96 0.2 155.51 
cultivos anuales que 93 sembrado 
no son granos 
básicos 
Producción de Censo agropecuario Mz 1.07 13.71 0.1 58.44 
cultivos perennes. 93 sembrado 
Ganado Censo agropecuario Total 44.98 528.71 1 1891.9 

93 cabezas 9 
Accesibilidad a Modelo de Horas 1.92 13.10 1 30.02 
aldeas de más de accesibilidad* 
2000 habitantes 
Densidad de Clusters (C _1 hr): 1 1-pers.ha·J 6.67 23 .27 1.69 59.8 
población hora de caminar del 

centro* 
Pobreza P3 NBI 4* % 59.97 85.02 30.97 95.07 
Altitud Promedio dentro de msnm 256.18 959.71 25.48 1453.1 

C 1hr, ETOP030 
Pendiente Promedio dentro de grados 1.10 3.27 0.22 5.39 

e 1hr 
ETOP030 

*Ver Referencias. 

Una vez todas las aldeas clasificadas en estas 4 categorías, se calculo un grado de similitud (la 
variable RANK) con el promedio de aldeas. Se hizo de manera sencilla, contando para cada 
aldea el numero de veces que uno de los 1 O factores tiene un valor de 2 (que contiene 50% de la 
población de aldeas). Se eliminó de la muestra aquellas aldeas que tenían uno de los factores con 
un valor de O (corresponde a extremos). Así, las aldeas tienen una clasificación (RANK2) de O a 
1 O con respeto a los 1 O factores, O significando que la aldea es muy diferente del promedio y 1 O 
que es muy similar al promedio. 

Para acomodar aspectos dificiles de prevenir tal como disponibilidad de apoyo de parte de 
organisaciones locales, presencia de CIALes, o accesibilidad por vía terrestre (especialmente 
después del huracán Mitch), se decidió seleccionar todas las aldeas con un RANK2 inferior o 
igual a 4, de las cuales se selecciona la muestra (alrededor de 100 aldeas) de acuerdo a las 
restricciones (Anexo 3 y mapa 1). 
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Para la muestra intra-aldea, se necesita tener en cuenta la varianza de los factores de interés. Por 
ejemplo se puede ver en anexo 1 que la preferencia entre variedades locales o compradas de 
frijol depende muy poco del nivel de bién estar (a dentro de una cuenca). Si queremos resaltar 
una diferencia pequeña se necesita tener un numero grande de encuestas. Al contrario, sí 
tenemos pocas encuestas dentro de una aldea, podemos estar seguros de las relaciones que 
buscamos solamente si son muy obvias. El anexo 1 se puede consultar para planificar el número 
de encuestas que se deben realizar dentro de cada comunidad, y siempre se puede ajustar en el 
campo. Una muestra al azar tal como la hizo Ravnborg (1999), es decir tomar la lista de 
miembros de la comunidad y seleccionar al azar, es ideal para eliminar cualquier sesgo, y es 
necesaria para utilizar proporciones de la población como variable de extrapolación (Leclerc et 
al, 1999). 
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Anexo l . Resumen de las correlaciones obtenidas por Ravnborg et al (1998). 
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Anexo 2. Histogramas para los factores a nivel de aldea (extremos 
cortados a 5%). 
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O. lOOOOOOE+Ol 0 . 1740625E+02 0 . 3381250E+02 

Number of pixels plotted : 2758 Cell width : 0 . 5127 
Minimum value in data : O.lOOOOOOE+Ol Pixels less than histogram min : O 
Maximum value in data: 0 . 3001855E+02 Pixels more than histogra m max : O 
For all data: Mean : 9 . 304 Standard Deviation : 10. 732 
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Number of pixels plotted : 3351 Cell width : 22 . 8418 
Minimum value in data: 0.2548242E+ 02 Pixels less than histogram min : O 
Maximum value in data: 0 . 1453095~+04 Pixels more than histogram max : O 
For al1 data: Mean: 657.840 Standard Deviation : 451.810 
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0. 2159544E+OO 0 . 2834900E+Ol 0 . 5453845E+01 

Number o f pixels plotted : 3331 Cell width : 0 . 0818 
Minimum va1ue in data: 0 . 2159544E+00 Pixels less than histogram min : O 
Maximum value in data : 0 . 5392464E+Ol Pixels more than histogram max : O 
For all data : Mean : 2 . 323 Standard Deviation : 1.598 
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0 . 1688636E+Ol 0 . 5481939E+02 0 . 1079501E+03 
Number of pixels plotted : 3264 Cell width: 1.6603 
Mínimum value in data: 0 .1 688636E+Ol Pixels less than histogram min : O 
Maximum value in data : 0 . 5980040E+02 Pixels more than histogram max : O 
For all data : Mean: 21 . 451 Standard Deviation : 54 . 636 
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0.3097070E+02 0 . 6500195E+02 0 . 9903320E+02 
Number of pixels plotted : 3359 Cell width : 1 . 0635 
Minimum value in data : 0 . 3097070E+02 Pixels less than histog~am min : O 
Maximum value in data: 0 . 9506934E+02 Pixels more than histogram max : O 
For a11 data: Mean: 70 . 671 Standard Deviation : 19.240 



Anexo 3. Muestra seleccionada (en grado de contraste decendiente). 
ALDEAS 
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Quebrada Seca 2 5 2833 ~ noetni t a 1 a 1 1 a a a a 1 () 

Los Hules 8 5 181 45 noetni 1 a 1 1 1 1 2 1 1 a 1 o 
Orocuina 10 6 2854 620 noetni a 1 1 a 1 1 2 3 1 a 1 o 
Saladito 6 1 440 89 Garifunas 2 2 1 1 1 1 1 1 1 a 2 1 
La Guadalupe 3 1 331 60 Garifunas z a a 1 1 1 1 2 1 a 2 o 
San Manuel 9 5 3566 730 noetni 2 a 1 a 1 1 1 2 1 a 2 o 
San Jo5e de 18 Ma¡acla 15 18 385 70 noetni a 1 t 1 1 1 2 S 1 S 2 o 
Sula 12 18 22n 486 noetni a 1 1 a 1 2 1 S 2 a 2 o 
Yuena 13 13 102 19 noetni 2 1 2 1 1 a a 1 1 1 2 o 
RloBianco 8 10 906 178 noetni 2 a a S a a a a a t 2 o 
San Jeroníno 7 10 1211 2115 noetni a a t a a a 2 a a a 2 o 
Santa Eligen;. 7 14 200 46 noetni 2 1 z 1 1 a a 1 1 1 2 o 
81ngenio 7 14 135 40 noetni 2 2 1 1 1 a a 1 1 1 2 o 
San Antonio 15 12 1151 202 noetnl a 2 a a a 2 a 3 a 3 2 o 
8 Coyolar 7 18 860 119 noetni a 2 1 a S z z a S a 3 1 
Boc:a ele Mame 7 18 287 62 noetni z 1 2 1 1 1 1 2 1 S 3 1 
Jeric:o 1 2 735 162 G8rifunas z a 1 a 1 1 2 1 1 2 3 o 
Plan Grande 8 2 4n 83 Garifunas 2 3 2 z 1 1 a 1 1 1 3 o 
Feo 10 2 297 67 noetni t 3 2 1 z 1 1 3 1 a 3 o 
La Union 2 1 1954 475 GllrifUnas z 2 1 3 1 1 1 2 1 3 3 o 
Masca 3 5 670 173 noetni a 2 1 a t t 1 1 1 1 3 o 
Zoilabe 7 1 395 86 noetnl 2 a 1 1 1 1 1 2 1 2 3 o 
Planes 7 1 460 93 noetni 2 a 1 1 1 1 1 2 1 2 3 o 
Las Americes 11 1 3 1 755 138 noetnl 2 1 1 2 1 1 1 2 1 a 3 o 
Jillmilo Voejo 8 1 216 81 noetnl 2 2 1 1 1 1 1 2 1 a 3 o 
Ttc:amaya 2 5 485 118 noetni 2 2 1 2 1 1 1 1 1 a 3 o 
Laguna Temblade<o& 1 5 315 85 noetni 2 ' 2 2 1 a a 1 1 1 3 o 
Mllcueizo 12 16 2381 537 noetno a 1 1 a 1 2 2 S 2 a 3 o 
~ 4 5 2257 421 noetni 2 2 1 S 1 1 1 2 1 a 3 o 
Pinieota 4 5 3864 796 noetnl 2 S 1 3 1 1 1 a z 2 3 o 
Concepc:ion Del Nor1e 6 18 1292 274 noetni 2 ' t a 2 2 a a a ' 3 o 
Laguna Grande 19 16 797 144 noetni 2 ' 2 a a a a 1 2 1 3 o 
RllSirojitcs 21 4 214 42 Ch<>rtls 1 2 a 1 1 2 2 1 1 1 3 o 
Manto 15 15 1599 389 noetni 2 S 1 a 1 2 2 a a a 3 o 
La Sosa 3 15 1390 291 noetni a S 2 a z 2 1 a S a 3 o 
Ceno Azul No. 1 21 3 450 73 noelni 1 2 a 2 S a a 1 2 1 3 o 
M"onas ele Oro 11 3 2820 841 noetni 2 S 1 a 1 a z 2 a a 3 o 
Awasbia 1 9 329 86 noetni a 2 1 1 2 1 1 2 S S 3 o 
Taragual 9 13 915 189 noetni z S a a 1 a a 3 2 2 3 o 
Oueruco 20 13 1044 178 noetnl 2 2 a a 1 a a a a 2 3 o 
8. Tablon 9 13 1039 181 naetni 2 2 a a 1 ' ' ' ' 2 3 o 
San Rafael 20 13 839 188 noetni 1 2 1 a 1 a a z S 2 3 o 
San Antonio 20 13 1187 200 noetni 2 S ' a 1 z a S S 2 3 o 
Matasano 9 13 1007 179 noetni 2 2 a S 1 a a a a 2 3 o 
Cuajo Seco 6 14 188 33 noetni 2 2 a 1 1 a a 1 1 z 3 o 
Concepcion ele Gueclstagua 3 3 1638 356 noetno a 1 2 a 1 2 2 3 a S 3 o 
San Nioolas 8 10 865 184 Leneas 2 S S 3 S a a 3 2 2 3 o 
Pashapa 7 14 201 46 noetni 2 2 1 1 1 a a 1 1 2 3 o 
N._. Esperanza 8 13 286 49 noetnl 2 1 3 1 1 a 2 2 1 1 3 o 
Los Encinos 14 14 118 28 noetni 2 1 2 1 a a a 1 1 2 3 o 
8 Rosario 24 8 332 71 naetni 2 a t 1 1 2 1 2 a ' 3 o 
8 Mezcalilo 8 13 788 151 Leneas 2 ' ' a 1 a a a 2 2 3 o 
8 Plan ele los Qruelos 1 15 1292 241 noetno 2 a 2 a a 2 1 S a a 3 o 
8 Bijao 1 15 1932 460 noetno a a 2 a 2 2 1 a S a 3 o 
80aldlo 16 14 154 33 noelni 2 1 2 1 2 a a 1 1 1 3 o 
San Francisco Del Va 11 14 1425 335 noetno a S 1 2 1 a 2 a 2 S 3 o 
L119unetas 9 10 1455 324 noetni 2 S 2 S a a a 3 a 2 3 o 
Mata de Platano 3 8 1407 318 noetni 2 S 1 a 1 2 2 3 a a 3 o 
Santiago Punngla 18 12 1935 419 noetnl z S 1 a 1 a 2 a 2 S 3 o 
SQguara 20 8 104 20 noetni z S 1 1 a a 2 1 2 a 3 o 
Chanc:oyote 28 13 178 32 noetno 2 1 a 1 t a a 1 2 1 3 o 
8Tablon 3 7 886 212 noetni a 1 2 a a 2 1 2 a a 3 o 
Ojo ele Agua 1 7 1856 344 noelni a 2 1 2 1 2 1 a a a 3 o 
San Francisco 17 8 593 163 noelnl a a 1 2 1 2 2 :a :a :a 3 o 
8 Pericon 1 7 145 31 noetni 2 1 a 1 :a a a 1 z 2 3 o 
Caridad 5 17 1058 228 noetnl :a 1 1 a 2 1 1 2 1 2 3 o 
Apasinigua 16 8 300 78 noetni 2 1 1 1 1 a 2 1 2 1 3 o 
Nueva Armetlitl 12 8 950 293 noelnl a 2 1 a 1 z 2 S S a 3 o 
San Isidro 13 6 1357 281 noetnl a z 1 a 1 2 2 3 a a 3 o 
8 f'lc:8ctlo 8 17 1313 243 noetni a 1 a a 2 1 2 a 2 a 3 o 
San Felipe 2 8 725 141 noetno a 1 2 S 1 1 z a z a 3 o 
Quesera 15 8 489 91 noetni a 1 z 1 1 a 2 z a a 3 o 
La Galera 5 8 1657 300 noetni a a 2 a 1 z a 3 2 a 3 o 
YO«JJan 9 8 788 163 noetni a 1 z 2 2 1 1 a 1 a 3 o 
Rio Maria 1 1 208 61 Garifunas 2 1 1 2 1 1 2 1 1 2 4 1 
Bonitilo 1 1 356 71 Garifunas 2 2 1 2 1 1 1 1 1 2 4 1 
8 Desvio 5 1 649 128 noetni z 3 1 2 1 1 2 z 1 a 4 1 
Mont2 negro 5 1 260 42 noetni z a 2 1 1 1 2 1 2 a 4 1 
Mezapa 8 1 760 151 noetni 2 2 1 2 1 1 1 2 1 3 4 1 
Corocito 10 2 1713 384 noetni 2 a z z 1 1 1 a 2 3 4 o 



Las!>Wnas 7 1 446 99 G¡,mun"" 1 1 1 1 2 1 1 1 1 2 .. o 
La Camisa 3 5 432 120 noetno 2 2 1 2 1 1 1 1 1 2 4 o 
Lrnera 2 2 325 84 Garifunas 2 2 1 2 1 1 1 2 1 3 .. o 
Gracias a Dios 6 5 684 145 noetni 2 2 1 2 1 1 2 1 1 1 4 o 
Lacentilla 7 1 600 135 Gamunas 2 a 1 1 1 1 2 2 2 a 4 o 
Cace<es 2 1 602 158 Gamunas 2 2 1 2 1 1 1 1 1 2 4 o 
S.nJose 3 1 855 184 Gamunas 2 2 2 2 1 1 1 a 1 a 4 o 
Rlo Bijao 2 5 2087 415 noetni 2 2 1 a 1 1 2 2 1 2 4 o 
Los Olan<:hiiDs 4 1 149 29 Ganfunas 2 2 1 1 S 2 1 a 2 S .. o 
Buenos Aires 7 1 993 209 noetno 2 2 1 S 2 1 1 2 2 a 4 o 
Tolo<l Adentro 7 1 1245 232 noetno S a 2 2 1 1 2 a 2 a 4 o 
Las Camelias 6 1 317 76 Garifunas 2 2 1 2 1 1 1 1 1 2 .. o 
Quebrada de Arena 6 2 696 129 noetni 1 2 2 2 1 1 1 2 1 2 4 o 
Mata de Guineo 3 1 361 84 noetno 2 2 a 1 2 1 1 1 1 2 4 o 
Hamapa 4 1 762 137 noetni 2 S 2 2 a 1 1 a 1 2 4 o 
El Naranjal 5 1 855 175 noetno 2 2 1 2 1 1 1 1 1 2 4 o 
El Guapinol 9 2 1446 269 noetni 2 2 2 2 1 1 1 a 2 a 4 o 
Descombros 4 1 1553 281 noetni 2 3 1 a a 2 2 a 2 3 .. o 
Potrerillo 3 5 1130 208 noetno 2 2 1 2 1 1 1 2 1 a 4 o 
El Coco 6 1 263 53 noetni 2 2 2 1 1 1 1 2 1 3 4 o 
El Agua Caliente 5 1 946 179 noetni 2 2 1 2 1 1 1 2 1 a .. o 
Siempre 'YÍ\18 3 1 1103 196 noetni 2 2 1 2 1 1 1 a 2 a 4 o 
Pau¡ies 7 1 614 132 noetni 2 3 1 2 2 1 3 1 1 2 4 o 
JollomiU> Nue<o 6 , 418 62 noetno 2 1 2 1 1 1 1 2 2 3 .. o 
Suyapa (Garaa) 3 5 226 51 noetnl 2 2 1 1 1 1 2 2 1 1 4 o 
Los Planes 6 2 551 151 noetnl 1 3 1 2 2 1 2 2 1 3 4 o 
TIWIII8ta 6 2 235 44 noetni 2 a 2 1 2 1 1 2 1 2 4 o 
Tosca 6 2 343 62 noetnl 2 a 2 1 2 1 1 S 1 2 4 o 
Suyapa de lean (Mataras) 6 1 11 31 220 noetnl 2 2 2 2 1 1 1 S 1 S 4 o 
Lempira 6 16 766 143 noetni 2 2 2 a 1 2 2 a 1 2 4 o 
Campo Nuii\IQ 7 16 442 90 noetni 2 2 1 2 1 1 1 a 1 2 4 o 
Agua Blanca norte 4 18 365 76 noetno 2 2 2 1 1 1 1 2 1 1 .. o 
Santa Maria Del Carbon 17 15 1267 223 noetni 2 2 a a 2 2 2 a a S 4 o 
San Lotenzo 1 5 315 75 noetni 2 1 1 2 1 1 2 1 2 1 .. o 
Santa Sena 1 5 260 61 noetni 2 2 2 1 1 1 1 1 2 a 4 o 
.Joconal 4 16 2317 463 noetni 2 a 2 2 1 2 2 S S S 4 o 
El Tllblon 17 16 170 31 noetno 2 2 a 1 1 1 1 1 2 2 4 o 
El Plan 9 5 1221 254 noetno 2 2 1 2 2 1 1 1 1 3 4 o 
Las Monas 4 18 2101 465 noetno 2 a 1 3 1 1 2 2 2 a .. o 
Conquire 17 15 761 143 noetno 1 a a 2 2 2 2 a 3 2 .. o 
Tras Cerros 12 16 2549 517 noetno 2 a 2 a 1 2 2 a 2 S .. o 
La Flecha 12 16 1997 437 noetno 2 3 1 a 1 1 2 2 2 3 4 o 
Pueblo Viejo 10 15 813 191 noetní 2 2 2 a 1 2 2 a a 2 .. o 
PaY" 6 16 604 190 noetni 2 a 2 S S a 2 2 a 2 4 o 
La Vegona 12 16 393 60 noetno S 2 2 1 2 1 1 S 1 2 .. o 
El LLano 10 5 1489 313 noetno 2 S 1 2 1 1 1 2 1 2 .. o 
El Uono 10 5 1453 283 noetno 2 1 1 2 1 1 1 2 1 2 .. o 
El Qoctamo 13 15 n4 270 noetno 2 a 1 2 1 S 2 a S 2 .. o 
La Playona 9 4 1106 204 ChortJs :z 2 S S 1 1 2 a a 2 4 o 
Vallecít> 5 15 166 21 Payas 2 2 S 1 1 2 2 1 1 1 .. o 
San Joaquin 15 4 666 162 Chorbs S 2 3 2 1 a a a 2 2 4 o 
llama 11 16 1314 305 noetno 1 a 2 a 2 1 1 2 1 2 4 o 
Yon10 11 18 1602 316 Tolupanes 2 3 1 3 1 2 2 3 2 a 4 o 
San Jose de Onente 11 16 1211 244 noetní 2 3 2 3 1 2 2 a a S .. o 
Luquígue 11 18 971 254 Tolupanes 2 2 1 a 1 2 1 3 z 3 4 o 
Pueblo Quemado 10 5 219 36 noetní 2 2 1 1 1 z 2 1 1 1 4 o 
San Luis de Planes 1 16 1054 205 noetni 2 3 a a 1 a z 2 a z .. o 
San Jose 17 4 1447 367 noetno 2 2 1 a 2 2 1 a a 3 .. o 
Agua Azul Rancho 10 5 1166 206 noetni 2 3 1 2 1 2 1 1 1 2 4 o 
La Carta 9 15 1157 223 noetno 2 S 2 2 1 z 1 a a a 4 o 
Mat1ole 11 8 1728 350 T olupanes 2 a 2 a 1 2 2 a S S .. o 
Ouetaolica 1 4 1432 331 noetni 2 a z a 2 z a a a a .. o 
Sanla Rrta 21 4 1844 379 ChortJs a a 1 a 1 z 2 2 2 a .. o 
La Esperanza 11 8 1427 323 T olupanes 2 2 1 2 1 a 3 a 3 2 4 o 
El Pedregal 19 15 1388 420 noetni :z a 1 a 2 z 2 a a 3 4 o 
San Bar1olo 11 13 941 174 noetno 1 3 a a 2 a z 1 2 z .. o 
La Union de San Antooio 21 3 362 70 noetni 2 2 a 2 a a a 1 2 1 .. o 
Gualciras 11 13 1603 262 noetno 1 2 a S 2 S 3 2 3 2 .. o 
Si lea 21 15 11 37 208 noetno 2 2 2 a 2 2 1 a a S .. o 
Miluoitn del R io Nes¡ro 2 4 134 32 Cl\ortis 2 2 2 1 2 a 3 1 1 1 .. o 
El Portillo 18 4 327 50 noetni 2 1 3 2 1 2 3 2 1 1 4 o 
El Nance 19 15 697 136 noetni 2 S 2 1 1 2 2 a 2 a 4 o 
El Nospero 9 16 2408 557 noetni 2 3 2 3 1 2 3 3 2 3 4 o 
Los Lmderos 18 4 313 68 noetno 2 1 a 2 2 2 S 1 1 1 4 o 
Monte de Dios 10 3 134 36 noetni 2 2 2 1 1 S a 1 2 1 4 o 
El Te<rero 5 8 1173 268 noetno :z 1 1 a 2 2 2 S a a 4 o 
Teloca 1 15 336 69 noetnt 2 a 1 1 1 2 2 a 2 S .. o 
San lso<lro Jocon 1 13 612 102 noetnt 2 2 a 2 1 a a 3 2 2 .. o 
Sula y 10 14 736 140 noetno 2 3 2 a a a 2 2 a 2 .. o 
San Isidro 18 16 238 67 noetnt 1 1 2 z 3 3 a 2 2 1 .. o 
San Jose de la Montana 20 13 1533 270 noetno 2 a a S 2 2 3 a 3 z 4 o 
El Aguacate 23 13 350 63 noetni 2 1 a 2 1 a a 2 2 1 .. o 
El EtiCino 14 8 305 81 noetno 2 1 1 2 1 a 2 1 2 1 .. o 
S.nRamon 23 13 1515 290 noetni 2 a 2 a 2 2 a 2 a 3 4 o 
La Encamacion 6 14 1240 299 noetni 2 3 1 S 2 2 a z 2 3 .. o 
La (Jguna 3 3 1067 245 noetnf 2 2 2 a 1 a a a a 2 .. o 
Cam-.:.te de Campuca 1 13 915 178 noetnl 2 2 S a 1 2 3 a 2 2 4 o 
San Jeronimo 13 3 1497 319 noetnl 3 a 1 2 1 2 2 a 2 3 4 o 
Agua Caliente 14 14 325 70 noetno 2 1 2 z a 2 2 1 1 1 4 o 
EIE:sponal 1 15 428 78 noetni a 2 z 1 1 z 1 S 2 a 4 o 
El Guanaeaste 6 8 122 36 noetno z 1 1 1 1 2 1 2 2 a .. o 
S.ntaCNZ 15 14 344 76 noetno z z 1 1 1 z 1 1 1 2 4 o 
s...-nti 15 14 1216 265 noetno 2 2 1 2 1 2 1 3 2 S e o 



Mcnepeque 7 14 192 50 noelnl 2 2 1 1 1 a a 1 2 2 4 o 
San Joae ele Pane 1 3 834 214 noelnl 2 2 2 a 1 a 2 a a 1 4 o 
l.8"-!!ub 1 3 262 se noetni 1 1 2 1 1 2 z 1 2 1 4 o 
EIT-*Iro 1 3 764 156 noelni a z z a 1 z a a z a 4 o 
Rio Abtijo 8 8 783 148 noelni 2 a 2 a a z z a a a 4 o 
CenoBonoto 8 8 3Z7 70 noelni 2 a 1 1 1 z 1 z 2 a 4 o 
Monon 2 15 1652 311 noelnl 2 a 2 z 1 a z a a a 4 o 
Ague Blllna! 24 8 538 175 noelnl a 2 1 1 1 2 1 z a z 4 o 
G-. 9 10 998 192 Leneas 2 a 2 a 2 a a a a 2 4 o 
El Ocoall 24 8 188 43 noetni z a 1 1 2 a 1 z a 2 4 o 
Yarumela 1 12 1909 418 noetrn a a 1 2 1 2 1 2 1 z 4 o 
El SUáe 21 13 451 82 noetni a z a 2 1 a a z 2 a 4 o 
s.n Isidro 21 13 818 175 noelni a z 2 a a a a a z z 4 o 
S., Juan 25 13 357 83 noelni a 1 a 2 z z a z a 1 4 o 
San Antloljo Valle 5 13 837 128 noelni a z a 2 z a 1 a 2 a 4 o 
l.8 c.-18 1 8 1578 520 noetni 2 1 1 1 1 a 2 1 z 2 4 o 
Guaicince 8 13 1101 202 noelni a 2 2 z 2 a a a 1 a 4 o 
ROINCII 17 13 590 121 noelni a 1 a 2 a z a 2 1 2 4 o 
San Marco& Mono 8 13 294 56 noelni a 2 a 2 a a a 2 1 2 4 o 
Concordia 17 13 794 144 noelni a 1 a 2 2 z a a 1 2 4 o 
Guejiniquoi 12 13 853 125 noelni a 1 a z 1 2 z a a z 4 o 
~ 3 7 944 2011 noelnl a 1 2 z 1 z 1 a a 2 4 o 
El.....,._ 3 12 138 34 "'*"' 2 1 z 1 a a a 1 2 2 4 o 
EAinc:oe 15 12 18e0 336 noelnl a a z 2 1 z z a a a 4 o 
e.rr.nc. .. y 2 12 1025 17'2 noetno a 2 z a a 2 a a z a 4 o 
El Boom> 1 7 160 35 noetni z 2 a 1 a a a 1 2 2 4 o 
San Antonio Dei NoM 11 12 1137 248 noelnl a 1 2 2 1 2 z a 1 a 4 o 
Qmirnilea 4 8 1818 264 noelni a 2 2 a 1 2 a a a 2 4 o 
R- 15 8 157'2 324 noetnl a 2 1 a 1 2 z a z a 4 o 
~o 4 17 191 35 noelni a 2 a 1 2 1 1 2 1 2 4 o 
Clf*nuca 8 8 1655 318 noelnl a 1 1 a 1 2 2 2 1 2 4 o 
San Antloljo ele • Pauda 11 8 782 178 ...,.,. a 1 1 a 2 2 a 2 a 2 4 o 
,.._ele Colon 15 8 3911 78 noetni a 1 z z 1 a 2 2 a a 4 o 
San Diego 15 B 408 85 noelni 2 2 1 2 1 a a 2 a a 4 o 
El Boonquilo 5 8 1330 203 noelni a z 1 a 1 2 2 2 a a 4 o 
El Padtegal 5 8 869 120 noelnl a 1 2 a a z z a a 2 4 o 
EIColpus 5 8 1523 319 noeiN a a 1 2 1 2 a 2 a z 4 o 
El Puelllrto 5 8 1545 354 noelno a a z a a z z a a 2 4 o 
s.nt.ir- 9 8 BB5 149 noelni a z 1 z z 1 z a 1 a 4 o 
Sanbo Mana 8 8 1618 299 noelni a 2 2 2 2 1 1 a 1 a 4 o 
P,nueiu 12 18 344 70 noetni 2 2 2 1 1 1 2 1 1 a 4 o 
oaingo 7 13 1208 251 noetni a 1 2 a 2 z 1 a z a 4 o 
GuaNmu 27 8 107 18 noelni 2 1 2 1 a a a 1 2 z 4 o 


